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面向能耗及质量控制的加热炉运行参数

优化方法及应用
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摘要：为了提高加热炉的钢坯加热质量并降低能耗，提出一种基于历史加热数据的加热炉运行参数寻优方法；该方法以降低

断面温差和燃料单耗为目标，优化加热炉的炉膛压力、炉温等运行参数；基于该方法构建了运行参数优化推荐系统，可以根据业

务规则及评价权重进行交互式、动态化分析并呈现推荐结果；该系统在某钢厂加热炉部署后，利用历史数据进行分析验证，同时

满足了降低断面温差和燃料单耗的性能需求。
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０　引言

加热炉作为冶金工业中能耗较大的设备［１］，如何在持

续提升加热质量的同时降低能源消耗，已经成为加热炉模

型系统优化的研究重点。传统优化方法通常基于加热燃烧

与自动化控制理论，利用公式推导与数学建模的方法对加

热炉燃烧模型或控制系统直接进行优化。例如，应用模型

计算与实际生产相结合的方法优化大型加热炉混装板坯加

热制度，以降低燃料消耗并减少氧化烧损［２］；通过优化提

高Ｌ１数据跟踪系统的准确性，提高板坯加热质量
［３］；通过

混合煤气热值计算的方式优化空煤配比系数，改善加热炉

燃烧效率［４］；通过高温低残氧优化提升板坯温度均匀性并

降低能耗［５］；根据ＰＬＣ控制输出值设定不同燃烧状态提高

热处理质量［６］；基于传统建模优化算法获得炉温最优分布

曲线，以获得热负荷沿炉长方向的最佳分配策略［７］；利用

在一定范围氧浓度下氧气和空气交叉限幅的稀氧燃烧控制

技术，节能降耗并减少环境污染［８］；利用经验公式推导优

化确定加热炉空燃比，实现对炉温的控制和燃料的高效利

用［９］；基于板温预报模型对板坯温度进行软测量，并根据

软测量结果对炉温进行设定和调整［１０］；从两个维度分别解

析出传递函数，优化蓄热式加热炉炉膛压力自动控制［１１］；

通过加热炉板坯温度预报模型和炉温自动控制模型，提高

加热炉温度控制精度和自动化操作水平［１２］。这些方法都依

赖对燃烧理论及加热工艺的理解，各种因素间的作用关系

非常复杂，优化过程十分繁琐，且优化后的模型与实际加

热场景存在偏差，往往需要技术人员手动设置参数来进行
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实时控制。这些实时参数修正操作很大程度上依赖于技术

人员的经验，存在试错周期，无法达到足够的精度，缺乏

理论与数据的支持，存在极大的不确定性，会对加热质量

产生不利影响，造成能源浪费和利用率低等问题。因此，

亟需一种有别于传统加热燃烧模型优化的方法，为传统加

热炉燃烧模型及技术人员提供加热炉运行参数优化的辅助

支持。

基于数据挖掘的方法可以对历史数据进行分析寻优，

其结果是历史上真实存在的，不存在无法实现的问题［１３］，

同时也避免了对工艺理论和参数关系规律的无限探索。例

如，将数据挖掘的方法应用于热轧过程的卷曲温度控制［１４］

以及热轧带钢产品质量分析［１５］；利用决策树分析加热炉的

生产数据并获取规则，实现加热炉最优炉温曲线的寻优及

设定［１６］；利用决策树分析适用于专用炉模式的加热炉炉群

生产组织策略［１７］；利用基于粗糙集的关联规则算法，挖掘

不同原料在连铸环节中的最佳温度控制曲线［１８］；利用数据

挖掘、知识图谱和人为导向的智能增强技术，提升钢板冷

却温度命中率［１９］；运用数据挖掘的模糊聚类算法对冶炼数

据进行分析，获得较优的用氧规则［２０］。这些应用都证明了

该方法的有效性。基于此，本文设计了一种优化推荐算法，

可以根据技术人员设定的业务筛选规则、能耗及质量评价

权重，从历史加热数据中挖掘最优的运行参数，反馈给技

术人员进行操作控制，辅助提高钢坯加热质量并降低燃料

单耗。

目前该系统已初步部署在某钢厂的热轧生产线，处于

测试验证阶段，从测试结果来看，使用该系统所推荐的加

热炉运行参数来控制加热炉运行，可以有效提高钢坯的加

热质量，同时还能够有效地降低燃料单耗，达到节能减排

的效果。

１　优化推荐算法

优化推荐算法利用大数据分析与挖掘技术，通过对加

热炉运行过程中钢坯的加热信息数据进行分析挖掘，寻找

最优的加热运行参数并进行推荐。

该算法将历史加热过程中每一支钢坯的加热运行参数、

加热质量和能耗数据当作一个数据样本，在选定的样本空

间中搜索最优样本并推荐运行参数范围。对于异常样本，

算法提前识别并标记，在寻优之前将其筛除。在搜索寻优

过程中，算法不仅考察单个样本的评价得分，还考察了在

样本空间中与之相邻的样本群体，对整体的样本表现进行

评估。这样的搜索寻优策略能有效避免单个高分样本带来

的偶然性，给推荐结果带来更高的支持度和置信度。

基于以上分析，设计了以异常样本识别算法和搜索寻

优算法为核心的算法流程，如图１所示。

具体地，异常样本识别过程会根据数据更新频率，定

期对钢坯加热数据样本集进行聚类并识别其中的异常样本，

然后更新异常标签，为筛选功能提供支持。优化目标打分

过程根据评价指标和权重对筛选样本评分，评分高者可获

图１　优化推荐算法流程图

得优先推荐。搜索寻优过程根据一定的策略从高评分样本

中搜索支持度和置信度高的最优样本。近邻样本寻找过程

根据样本的相似程度，找出与最优样本最接近的犓 个相似

样本。最后，根据近邻样本的运行参数计算推荐值范围，

完成推荐。

１１　异常样本识别

该算法在离线场景下，识别历史数据中的异常样本。

当进行后续参数优化推荐时，可以有选择地过滤异常样本，

避免异常值对优化推荐算法的影响。

通常技术人员在进行参数优化时，会限定钢种、规格、

温度进行样本筛选。在此情况下，为了避免因为某种类型

的数据较为稀疏而被错判为异常值的情况，可以对不同钢

种、规格、温度的数据样本进行划分，并分别对每个划分

进行异常样本识别。具体地，从数据库获取钢坯加热数据

样本集犇＝ ｛犱１，犱２，…，犱狀｝，将其按照不同钢种、规格、

温度的组合划分为犿 个子样本集，即犇＝ ｛犇１，犇２，…，

犇犿｝。对犇中每一个子集抽取炉膛压力、炉温等重要因素

作为特征，得到特征集犉＝ ｛犉１，犉２，…，犉犿｝。对犉中的

子集分别使用孤立森林ｉｆｏｒｅｓｔ算法，计算出每一个样本的

异常类别得分，将得分大于阈值的判定为异常样本。

孤立森林ｉｆｏｒｅｓｔ由犽个孤立树ｉｔｒｅｅ组成，每个ｉｔｒｅｅ是

一棵二叉树。在构建ｉｔｒｅｅ时，先随机抽样一批样本，再随

机选择一个特征，并在该特征上随机选择一个值，将样本

中小于该值的数据划分到左支，大于等于该取值的划分到

右支。对左右两支数据重复上述步骤，直到满足数据不可

再分，或二叉树达到最大深度为止。

在计算数据样本狓的异常得分时，主要考察样本所在

叶子节点的平均深度：深度越小，异常得分越大，则越可

能为异常样本；反之，深度越大越可能为正常样本。具体

地，样本狓的异常得分计算公式为：

狊犮狅狉犲（狓）＝２－
犈（犺（狓））／犆（狀） （１）

　　其中：犈 （犺 （狓））表示样本狓在多棵树中深度的均值，

狀表示样本个数，犆 （狀）＝２犎 （狀－１）－２ （狀－１）／狀，犎

（狀）＝犾狀 （狀）＋ξ，ξ＝０．５７７２１５６６４９为欧拉常数。
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　　异常样本识别算法整体流程如下。

算法：异常样本识别

输入：样本集犇

过程：

（１）令犗为异常样本集

（２）根据钢种、规格、温度划分犇＝｛犇１，犇２，…，犇犿｝

（３）抽取特征集犉＝｛犉１，犉２，…，犉犿｝

（４）ｆｏｒ犻＝１，２，．．．，犿ｄｏ

（５）对犉犻 进行聚类，计算犉犻 中每个样本的异常类别得分，大于

阈值判定为异常样本

（６）将犉犻 中的异常样本加入异常样本集犗

输出：异常样本集犗

１２　搜索寻优

分别对断面温差、燃耗进行归一化计算，可获得断面

温差得分和燃耗得分。假设某一个样本犱犻的断面温差得分

为狊１犻，燃料单耗得分为狊２犻，则有：

狊１犻 ＝
狋ｍａｘ－狋犻
狋ｍａｘ－狋ｍｉｎ

（２）

狊２犻 ＝
（狉ｍａｘ－狉犻
狉ｍａｘ－狉ｍｉｎ

（３）

　　其中：狋ｍａｘ和狋ｍｉｎ为样本集中断面温差的最大和最小值，

狉ｍａｘ和狉ｍｉｎ为样本集中燃料单耗的最大和最小值，狋犻 和狉犻 为

该样本犱犻的断面温差和燃料单耗。结合用户设定的权重，

可得到每个样本的加权得分：

狊狑犻 ＝狊１犻狑１＋狊２犻狑２ （４）

　　寻找的目标样本是否满足优化需求，需要考虑该样本

的支持度和置信度。若两个样本在炉膛压力、炉温等重要

特征组成的空间中距离较近而低于一个阈值，则可认为这

两个样本具有相似操作。假设与目标样本具有相似操作的

样本组成近邻样本群体，则支持度表示近邻样本群体中的

样本个数，置信度表示近邻样本群体中样本得分的均值。

支持度高表示找到的目标样本周围分布着与其相似的样本，

对应到实际操作中，表示各项操作参数更容易实现；置信

度高表示该近邻样本群体都能达到较优的效果，避免了单

一目标样本带来的偶然性。因此，需要找到支持度和置信

度都较大的目标样本作为最优推荐样本。

根据数据样本的优化目标加权得分从高到低排序，设

定一个窗口大小狑犻狀，每轮遍历狑犻狀个样本，计算本轮中每

个样本的支持度和置信度，若某个样本的支持度满足设定

的阈值且置信度在本轮所有样本中最大，则判定该样本为

最优推荐样本。

对于某一个样本犱犻，可以计算其他样本犱犼 （犼＝１，２，

…，狀）与该样本犱犻 的欧式距离犱犻狊狋犻犼。假设有距离阈值

犱犻狊狋狋，近邻样本群体狀犵犻 表示犱犻狊狋犻犼＜犱犻狊狋狋 的所有样本的集

合。支持度狊狌狆犻表示近邻样本群体狀犵犻 中的样本个数，置

信度犮狅狀犻表示狀犵犻中样本得分的均值。

搜索寻优算法整体流程如下。

算法：搜索寻优

输入：样本集 犇＝｛犱１，犱２，…，犱狀｝，窗口大小 狑犻狀，距离阈值

犱犻狊狋狋，支持度阈值狊狋

过程：

（１）令犎＝，为当前轮次遍历的所有样本的集合；令最优样本

犫＝犖狌犾犾

（２）将样本集犇＝｛犱１，犱２，…，犱狀｝按得分从高到低排序，假设有

序队列仍为｛犱１，犱２，…，犱狀｝

（３）ｆｏｒ犻＝１，２，…，狀ｄｏ

（４）计算犱犻 的支持度狊狌狆犻

（５）计算犱犻 的置信度犮狅狀犻

（６）犎．ａｄｄ（（犱犻，狊狌狆犻，犮狅狀犻））

（７）ｉｆ犻％狑犻狀＝＝０ｔｈｅｎ

（８）获得犎 中支持度大于狊＿狋，且置信度最大的样本犱犼

（９）犫＝犱犼

（１０）ｒｅｔｕｒｎ

（１１）ｉｆ犎≠ｔｈｅｎ

（１２）获得犎 中支持度大于狊＿狋，且置信度最大的样本犱犼

（１３）犫＝犱犼

输出：最优样本犫

通过寻优算法找到最优样本犫后，计算样本集中其他样

本犱犽 （犽＝１，２…，狀）与最优样本的欧氏距离犱犻狊狋犽，在满足

距离阈值限制条件犱犻狊狋犽＜犱犻狊狋狋后，根据人工设定的权重狑１

和狑２按照以下公式计算考虑得分狊犽加权后的距离狊＿犱犻狊狋犽：

狊＿犱犻狊狋犽 ＝犱犻狊狋犽狑１＋（１－狊犽）狑２ （５）

　　根据狊＿犱犻狊狋犽 从小到大排序，选择前犓 个样本形成近

邻样本集犖。

对于炉膛压力、温度等参数，寻找样本集犖 中的最大

最小值作为推荐值范围，得到推荐值范围集犚。

２　优化推荐系统

本文结合上述优化推荐算法设计了加热炉运行参数优

化推荐系统。该系统以优化推荐算法为核心，设计并实现

了包括人机交互、前后端处理、算法处理及线下数据采集

与处理在内的一体化计算机软件系统。

２１　应用设计

该系统由人机交互界面、前端处理模块、后端处理模

块、算法处理模块、线下数据采集模块以及数据库组成，

各模块功能如表１所示。

表１　优化推荐系统各模块功能

模块 功能

人机交互界面
用户在展示的界面上输入或选择参数，浏览

系统返回的分析结果

前端处理模块
接收用户输入，向后端传输数据，接收后端数

据，处理并展示

后端处理模块

接收前端数据，查询数据库，向算法模块发送

请求；接收算法模块数据，处理数据并向前端

传输数据。

算法处理模块
接收后端数据，查询数据库，挖掘分析，向后

端发送数据；查询数据库，分析后更新数据库

线下数据采集模块 采集数据并存储到数据库

数据库 存储数据
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　　人机交互界面为网页形式，主要承担着与用户的沟

通交互功能，大致可分为条件输入和结果展示两个部分。

前端处理模块一方面为交互界面的展示提供运行逻辑，

另一方面作为数据接收和转移的桥梁。后端处理模块通

过访问数据库统计出当前的数据量、全部钢种类型、全

部规格和温度最大最小值等信息，用于交互界面的展示；

另外通过与算法处理模块的交互，接收算法模块的分析

结果。算法处理模块利用用户输入的数据筛选条件、评

价函数权重进行参数的寻优推荐。为了能够源源不断地

接入最新的加热炉运行数据，线下数据采集模块对加热

炉实时运行数据进行处理，最终生成结构化数据并存放

在 ｍｙｓｑｌ数据库中。

优化推荐系统中各个模块的交互关系如图２所示。

图２　优化推荐系统各模块交互关系

如图２所示，技术人员在人机交互界面设定分组筛选

参数、评价函数权重，通过前端模块获取用户设定并传输

给后端模块；后端模块在接收到设定的筛选范围参数后，

查询数据库并返回样本数等统计信息给前端模块进行展

示，同时将筛选范围参数、评价函数权重传输给算法模

块；算法模块在接收到后端请求后，查询数据库获取筛选

范围内的历史钢坯加热信息数据，利用寻优推荐算法获得

分析结果，并传输给后端；后端接收到分析结果后，进行

相关数据的持久化操作，并返回给前端进行交互界面展

示，完成整个系统的 “人员设定－优化分析－结果展示”

闭环功能。

２２　输入及输出

为了进行更加精细化的分析，可以向优化推荐系统输

入将要分析的钢种、规格、温度等筛选条件参数，系统会

根据筛选参数对历史数据进行分组筛选。同时，技术人员

还可以根据对加热质量及能耗的优化偏重程度，输入加热

质量和燃料单耗的评价权重。系统需要输出与质量及能耗

控制相关，且技术人员能直接控制的参数，如炉膛压力、

炉气温度，并预估按此推荐参数进行加热炉控制后能够实

现的断面温差及燃料单耗。

如表２所示，技术人员向系统输入数据样本分组筛选

参数和评价函数权重。其中，样本分组筛选参数包括钢种、

规格等；评价函数权重包括断面温差权重、燃料单耗权重。

通过设置输入条件参数，可以告知系统分析的历史数据范

围，满足定制化、精细化的控制需求。

表２　优化推荐系统输入

功能 条件参数

数据样本分组筛选 钢种、规格、温度等

评价函数权重设置 断面温差权重、燃料单耗权重

如表３所示，系统分析完成后将输出各段的最优运行

参数范围，包括炉膛压力、炉气温度等，辅助技术人员进

行加热炉运行参数设置。同时，系统将展示推荐的参数所

能达成的效果，给出断面温差和燃料单耗的优化提升比例，

更加直观地展现优化推荐系统带来的实际价值。

表３　优化推荐系统输出

均热段 加热段 预热段

炉膛压力 √ √ √

炉温 √ √ √

其他参数 √ √ －

３　实验结果与分析

该优化推荐系统在某钢厂初步部署后，处于系统功能

测试及收益分析预估阶段。在系统优化输出各个参数的控

制范围后，技术人员可将此范围作为参考，实时调控加热

炉相关运行参数，以达到优化目的。为了提前分析并预估

技术人员按推荐参数范围进行实时调控后的效果，本文利

用历史加热数据，对该系统的性能收益进行了实验分析。

实验分析结果表明，在使用经过优化后的加热炉运行参数

后，以断面温差为指标的加热质量得到提升，加热炉燃料

单耗得以降低。

针对业务及数据中出现较多的钢种、规格和入炉温度，

本文对２０２０年４月１日到６月２８日期间的某钢厂棒线加热

炉历史加热数据进行统计分析，具体结果如表４所示。其

中，入炉温度作为一个范围，这里根据钢厂的具体加热工

艺，分为温坯和热坯。

对于钢种为 “ＨＲＢ４００Ｅ”，钢坯规格为 “１７０１７０１１

４００”，成品规格为 “１６”“１８” “２０” “２２”的温坯、热坯，

分别统计筛选样本的断面温差和燃料单耗均值，推荐系统

找出的近邻样本群体的断面温差和燃料单耗均值，进而计

算相对变化比例。从数据统计结果来看，其断面温差最少降

低４．９２％，最多降低２１．０３％，降低比例均值为１０．１２％；燃

料单耗最少降低３．９５％，最多降低１７．３１％，降低比例均值
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表４　某钢厂棒线加热炉历史加热数据统计分析表

钢种 钢坯规格／ｍｍ 成品规格／ｍｍ 入炉温度

筛选样本均值 近邻样本群体均值 变化比例

断面温

差／℃

燃料单耗／

（ＧＪ／ｔ）

断面温

差／℃

燃料单耗／

（ＧＪ／ｔ）

断面温

差／％

燃料单

耗／％

ＨＲＢ４００Ｅ １７０１７０１１４００ １６ 温坯 ２２．１９ ０．６４６１ ２０．３８ ０．５３４２ －８．１５ －１７．３１

ＨＲＢ４００Ｅ １７０１７０１１４００ １６ 热坯 １５．６９ ０．５５００ １２．３９ ０．５２８２ －２１．０３ －３．９５

ＨＲＢ４００Ｅ １７０１７０１１４００ １８ 温坯 ２３．７３ ０．６２９９ ２１．６３ ０．５２９９ －８．８５ －１５．８６

ＨＲＢ４００Ｅ １７０１７０１１４００ １８ 热坯 １７．６８ ０．５６３３ １４．９７ ０．４７１２ －１５．３３ －１６．３４

ＨＲＢ４００Ｅ １７０１７０１１４００ ２０ 温坯 ２４．３５ ０．６０７６ ２１．８３ ０．５４３８ －１０．３６ －１０．５０

ＨＲＢ４００Ｅ １７０１７０１１４００ ２０ 热坯 １７．６７ ０．５６２９ １４．５８ ０．５３６５ －１７．５１ －４．６９

ＨＲＢ４００Ｅ １７０１７０１１４００ ２２ 温坯 ２３．８９ ０．６０８７ ２２．７１ ０．５５１８ －４．９２ －９．３４

ＨＲＢ４００Ｅ １７０１７０１１４００ ２２ 热坯 １７．７３ ０．５８８４ １６．２４ ０．５３４６ －８．４１ －９．１４

为１４．３０％。若按平均燃料单耗０．５９４６ＧＪ／ｔ，降低比例

１４．３０％计算，燃料单耗可降低０．０８５ＧＪ／ｔ。按每ＧＪ热值

７１．１２元计算，可减少６．０５元／ｔ。

虽然以上仅为数据分析得出的理论收益而非实际效果，

但也从数据层面证明了该方法的有效性，反映了该系统的

应用价值。

４　结束语

针对加热炉加热质量和能耗控制难以兼顾的行业痛点，

本文从数据分析与挖掘的角度出发，提出一种加热炉运行

参数优化方法，应用后取得了良好的效果。

１）该方法从历史加热数据中搜索寻优，克服了对燃烧

控制理论的依赖问题。通过识别异常样本，综合分析单个

目标样本与近邻样本群体，避免了单个高分样本带来的偶

然性。

２）将该方法应用于自研的优化推荐系统，实现了与技

术人员的实时交互、动态分析功能。在某钢厂进行部署后，

使用实际数据进行了分析验证，数据分析结果表明钢坯的

断面温差和燃料单耗有明显降低，能有效提升加热质量并

产生可观的经济效益。

参考文献：

［１］刘占增，曾汉生，丁翠娇，等．轧钢加热炉的节能技术综述

［Ｃ］／／张家界中国金属学会能源与热工分会．２００６全国能源

与热工学术年会论文集，中国金属学会能源与热工分会：中国

金属学会，２００６：５７１ ５７３．

［２］王　敏，王凤琴，宁林新，等．加热炉不同钢种板坯混装加热

制度优化模型的研究与应用 ［Ｊ］．工业炉，２０１１，３３ （６）：７

１０．

［３］杨永茂，王　超，王夏书，等．Ｌ１数据跟踪系统在加热炉系

统中的优化应用 ［Ｊ］．冶金自动化，２０１８，４２ （１）：３５ ３９．

［４］陈文仪．冶金工业加热炉自动燃烧控制系统优化设计 ［Ｊ］．冶

金自动化，２０１９，４３ （１）：６４ ６８．

［５］何　苗，马　臖，曹　凯，等．武钢热轧加热炉燃烧控制系统

优化设计及应用 ［Ｊ］．冶金自动化，２０１６，４０ （６）：１９ ２４．

［６］胡玲艳，王兴成．步进梁加热炉分段式脉冲燃烧优化控制

［Ｊ］．冶金自动化，２０１４，３８ （６）：６４ ６８．

［７］景会成，刘小清．加热炉稳态炉温设定的优化方法研究 ［Ｊ］．

冶金自动化，２０１５，３９ （１）：４８ ５１．

［８］王振兴，宦晓峰．稀氧燃烧技术在热轧加热炉的应用 ［Ｊ］．冶

金自动化，２０１９，４３ （３）：４５ ４９．

［９］霍秋忍．加热炉空燃比优化及温度控制研究 ［Ｊ］．中国金属通

报，２０１９ （４）：１５６，１５８．

［１０］李立刚，蔺凤琴，王帝杰，等．基于软测量的热轧板坯炉温

控制模型 ［Ｊ］．冶金自动化，２０１９，４３ （２）：４２ ４６．

［１１］马志强，胡云庆，卜秋华，等．蓄热式加热炉炉膛压力自动

控制 ［Ｊ］．金属材料与冶金工程，２０１８，４６ （５）：３５ ３９．

［１２］洪　博，孙文权，郭德福，等．蓄热式加热炉新燃烧控制模

型研究 ［Ｊ］．冶金自动化，２０１８，４２ （４）：４９ ５３．

［１３］陈京民．数据仓库与数据挖掘技术 ［Ｍ］．北京：电子工业出

版社，２００２．

［１４］赵　强，唐　婧，王海玉，等．基于数据挖掘的热轧带钢卷

取温度控制方法 ［Ｊ］．冶金自动化，２０１７ （１）：７０ ７３．

［１５］李　扬，王　京，张勇军．基于数据挖掘的热轧带钢质量分

析方法 ［Ｊ］．工程科学学报，２０１５，３７ （ｓ１）：５６ ６４．

［１６］吴　鸣．基于决策树算法的加热炉最优炉温设定值研究 ［Ｊ］．

武汉工程职业技术学院学报，２０１４，２６ （４）：７１ ７４．

［１７］梁合兰，李苏剑，姚利苹，等．基于决策树的专用炉炉群生

产策略挖掘 ［Ｊ］．计算机工程与应用，２０１０，４６ （１４）：２２１

２２４，２３０．

［１８］曹春萍，何　佳，王亚刚，等．关联规则和 ＭＥＳ在连铸温度

控制中的应用研究 ［Ｊ］．计算机与应用化学，２０１２，２９

（１０）：１１８５ １１８８．

［１９］王昭东，张　田．基于数据挖掘与ＩＡ技术的中厚板轧后冷却

控制系统的研究与应用 ［Ｊ］．冶金自动化，２０１９，４３ （１）：６

１２．

［２０］井　勇，吕卫阳．基于数据挖掘的电弧炉炼钢用氧量优化

［Ｊ］．铸造技术，２００９，３０ （４）：４６８ ４７０．

　
投稿网址：ｗｗｗ．ｊｓｊｃｌｙｋｚ．ｃｏｍ




