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［２０］ＬＵＯＹ，ＺＨＡＯＬ，ＬＩＵＰ，ｅｔａｌ．Ｆｉｒｅｓｍｏｋｅｄｅｔｅｃｔｉｏｎａｌｇｏ

ｒｉｔｈｍｂａｓｅｄｏｎｍｏｔｉｏｎｃｈａｒａｃｔｅｒｉｓｔｉｃａｎｄｃｏｎｖｏｌｕｔｉｏｎａｌｎｅｕｒａｌ

ｎｅｔｗｏｒｋｓ［Ｊ］．ＭｕｌｔｉｍｅｄｉａＴｏｏｌｓａｎｄＡｐｐｌｉｃａｔｉｏｎｓ，２０１８，７７

（１２）：１５０７５ １５０９２．

［２１］ＣＨＩＲ，ＬＵＺＭ，ＪＩＱＧ．Ｒｅａｌ－ｔｉｍｅｍｕｌｔｉ－ｆｅａｔｕｒｅｂａｓｅｄｆｉｒｅ

ｆｌａｍｅｄｅｔｅｃｔｉｏｎｉｎｖｉｄｅｏ［Ｊ］．ＩＥＴＩｍａｇｅＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ，２０１７，１１

（１）：３１ ３７．

　
W'XY

：ｗｗｗ．ｊｓｊｃｌｙｋｚ．ｃｏｍ


